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Literatura o leku przed $miercig jako zjawisku kulturotwdrczym jest bardzo obszerna.
Pewne wyobrazenie daje, napisany przez Al, pod moim Kierunkiem, tekst Lek przed
Smierciq jako sita kulturotwércza: Wplyw na religie, psychike, kulture i cywilizacje.
Debaty XX wieku (2025, https://jacek.kwasniewski.org.pl)

Wspotpraca z Al nad zagadnieniem leku przed $miercig na tym sie nie konczy.
Opracowatem z Al liste zagadnien/pytan, co konkretnie oznacza, ze lek przed $miercia jest
sitg kulturotwdrcza. Zidentyfikowatem, pieé¢dziesiat siedem pytan / probleméw
badawczych zebranych w siedemnascie grup. Przyktadowo, lek przed $miercia rodzi w
perspektywie historycznej coraz to nowe idee, symbole i mity, wytwarza lub modyfikuje
rytuaty, inspiruje projekty technologiczne i cywilizacyjne.

Chce zobaczy¢, jak rozlegta literatura zajmujaca sie tematem $mierci i leku przed $miercia
zmierzyta sie z tymi pytaniami i problemami. Chce zobaczy¢ znalezione przez Al fragmenty
tekstow, ktore traktujg doktadnie o sprawach postawionych przeze mnie w kolejnych
pytaniach. A oto, jak Al bedzie w tym pomocna.

Pytania, jakie stawiam oraz wybrana literatura na ten temat - kilka, kilkanascie albo i
kilkadziesiat tysiecy stron, zostang umieszczone w wielowymiarowej przestrzeni
semantycznej w celu wykrycia fragmentéw znaczeniowo najblizszych postawionym
pytaniom. Pytania zostaly uszczeg6towione do postaci lepiej zrozumiatej dla Al dokonujacej
wyszukiwania. Z piec¢dziesieciu siedmiu probleméw powstato wiec przeszto trzysta
szczegbtowych pytan. Bede przy tym decydowat o parametrach wyszukiwania: liczbie
fragmentdéw literatury (np. 5, 10, 20, 30) przypisanych do kazdego pytania, dtugosci tych
fragmentéw (np. 100, 200, 300 stéw) oraz o minimalnym progu podobienstwa
semantycznego miedzy pytaniem a przypisanym mu fragmencie literatury.

Celem jest szybkie wsparcie pracy analitycznej. Duze zbiory tekstow mogg zosta¢ w krétkim
czasie (praca rzedu kilku, kilkunastu godzin) przyporzadkowane do pytan; pod kazdym
pytaniem wySwietlone bedg fragmenty znaczeniowo najblizsze (z danymi
bibliograficznymi). Dalsza praca — syntezy, poréwnania, analizy — bedzie prowadzona
przeze mnie samodzielnie lub z pomocg innych narzedzi Al



Do wykonania tych wszystkich zadan zostanie wykorzystany agent Al, ktory jest przeze

mnie aktualnie budowany. Agent Al to ztoZony system programistyczny, ktory taczy

narzedzia sztucznej inteligencji w sekwencje krokéw. Oto one:

Konwersja Zrodet do tekstu — zamiana prac w formacie pdf na format txt oraz
formaty, z ktérymi pracuje Al (csv, json);

Ekstrakcja tresci gtbwnej — usuniecie elementéw niebedacych trescig zasadnicza:
nagtowkow, stopek, przypiséw dolnych, list bibliograficznych, stron tytutowych,
stron redakcyjnych;

Segmentacja - podziat tresci gtbwnej na mniejsze fragmenty (chunki) o
kontrolowanej dtugosci, ktérym w kolejnym kroku zostang przypisane wspotrzedne
(czyli adresy, miejsca) w przestrzeni semantycznej. Ten etap przygotowuje materiat
do przetwarzania numerycznego

Proces embeddingu — wystanie chunkéw do modelu embeddingowego. Jest to
program Al, ktéry przypisuje chunkom wspétrzedne (miejsca, adresy) w
wielowymiarowej przestrzeni semantycznej. Wspoétrzedne chunka lokalizujg jego
znaczenie / sens dzieki powigzaniom z miliardami innych zestawéw stéw w tej
przestrzeni. Te wspoétrzedne nazywamy embeddingiem danego chunka. Méwiac
nieco bardziej technicznie, embedding to cyfrowa rekonstrukcja znaczenia (sensu)
chunka, obliczana przez model na podstawie ogromnych zbioréw tekstow, na
ktérych zostat wytrenowany. Dzieki temu fragmenty, ktére uzywajg odmiennych
stéw, ale wyrazaja podobne sensy, otrzymuja wspétrzedne potozone blisko siebie;

Model embeddingowy — wykorzystuje model ‘text—embedding—3—small’ firmy
OpenAl, operujacy w przestrzeni 1536-wymiarowej i nadajacy chunkom adresy
(embeddingi) ztoZone z 1536 liczb;

Embedding pytan — w ten sam sposéb zostang wyznaczone embeddingi pytan,
ktére zamierzam postawi¢ wybranej literaturze;

Sparowanie pytan z tekstami — potgczenie pytan z najblizszymi im znaczeniowo
chunkami. To zadanie (wektoryzowane wyszukiwanie) realizuje kolejny program
Al tzw. silnik wyszukiwania wektorowego, np. FAISS;

Obliczanie podobienstwa pytan z tekstem — Sparowanie nastepuje w
nastepujacy sposoéb: kazde pytanie—embedding i kazdy chunk—embedding to
punkty w tej samej przestrzeni (w naszym przypadku 1536-wymiarowej) i zarazem
wektory prowadzace od poczatku uktadu wspoétrzednych do danego punktu. Stopien
podobienstwa sensu pytania i sensu chunka liczony jest katem miedzy ich
wektorami w przestrzeni semantycznej. Podobienstwo miedzy pytaniem a
fragmentem tekstu model oblicza geometrycznie jako miare kata miedzy ich
wektorami. Im mniejszy kat, tym wieksze podobienstwo semantyczne.

Efekt koncowy — to zestaw pytan z fragmentami tekstow, ktore sg najblizsze co do
znaczenia i sensu postawionym pytaniom. Z tym materiatem mozna, wspdlnie z Al,



zrobi¢ wiele rzeczy: (1) uporzadkowac go (usuna¢ powtdérzenia, pogrupowac
wedtug watkéw tematycznych, tradycji intelektualnej itp.); (2) dokona¢ syntez i
poréwnan (wskaza¢ kontrasty, luki); (3) zbudowac¢ mape tematéw (sieci zaleznosci
miedzy pytaniami); (4) przeprowadzi¢ krytyczng analize dyskursu (przesuniecia
znaczen, zmiany chronologiczne) a takze zaproponowac dalsze pytania badawcze.
W opracowaniu ,surowych” materiatéw dostarczonych przez silnik wektorowy
beda pomocne liczne narzedzia, ktére on oferuje oraz duzy model jezykowy (LLM)
ChatGPT-5 Thinking i ChatGPT-5 Pro.

Kontrola jakosci — Pomiedzy etapami dziatajg modutly kontrolne, ktére
sprawdzajg, czy poprzedni etap zostat wykonany prawidtowo i dokonuja
autopoprawek albo wstrzymuja caly proces do decyzji uzytkownika (wybér jednej z
opcji dalszego dziatania).

Budowa agenta Al jest zmudna, bo dostepne, gotowe moduty (m.in. modele embeddingowe
silnik wyszukiwania wektorowego FAISS) przeplatane sg w architekcie mojego agenta Al
modutami, ktére musza by¢ zbudowane od zera. Aktualnie opracowuje w ten sposéb

heurystyke plus system algorytmiczny do usuwania przypiséw dolnych, nagtowkow i
stopek w tekstach naukowych. Takie gotowe i dobrze dziatajgce rozwigzanie ,z po6tki” (off—
the—shelf) obecnie nie istnieje (reklamowany GROBID w moich testach miat skutecznos$¢
nie przekraczajaca 36%, tylko w 4 tekstach na 11 usunat przypisy). Kolejnym modutem,
ktory trzeba stworzy¢ od poczatku bedzie zamiana tekstow na chunki. Widze tez potrzebe

blizszego poznania modelu wektorowego. Po pierwszym sparowaniu pytan z tekstami

mozna go wykorzysta¢ do znacznie bardziej wyrafinowanych operacji.
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